Quo vadis generativ MI?

A technologia tényleges hasznossaga és hasznaltsaga a legfrissebb
felmeérések tlikrében

Az ember és kozosségei a legljabb technologiak kozott 2024 majus 16. NKE
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A technologia

» Generativ Ml olyan mesterseges intelligencia technologia, amely képes
szoveg, kép, hang vagy video formatumu tartalmakat késziteni.

» Altalanos problémamegoldd ellentétben a keskeny Mi-vel
» Az outputja hasonlo az ember altal készitetthez

» Afelhasznaloi feliilete baratsagos




Generative Alr’s evolution

For an advanced technology that’s considered relatively new,
generative Al is deep-rooted in history and innovation.

1932-

Georges Artsrouni invents a machine he
reportedly called the “mechanical brain™
to translate between languages on a
mechanical computer encoded onto
punch cards.

1966

MIT professor Joseph Weizenbaum
creates the first chatbot, Eliza, which
simulates conversations with a
psychotherapist.

1980

Michael Toy and Glenn wWichman

develop the Unix-based game Rogue.
which uses procedural content generation
to dynamically generate new game

levels.

1986

Michael Irwin Jordan lays the foundation
for the modern use of recurrent neural
networks (RNNs) with the publication

of “Serial order: a parallel distributed
processing approach.”

2000

University of Montreal researchers
publish “A Neural Probabilistic Language
Model,” which suggests a method to
model language using feed-forward
neural networks.

2011

Apple releases Siri, a voice-powered
personal assistant that can generate
responses and take actions in response to
voice requests.

2013

Google researcher Tomas Mikolov and
colleagues introduce word2vec to identify
semantic relationships between words
automatically.

2015-

Stanford researchers publish work

on diffusion models in the paper

“Deep Unsupervised Learning using
ium Ther ad

The technique provides a way to
reverse-engineer the process of adding
noise to a final image.

2018

Google researchers implement
transformers into BERT, which is trained
on more than 3.3 on words and can
automatically learn the relationship
between words in sentences, paragraphs
and even books to predict the meaning of
text. It has 110m on parameters.

Google DeepMind researchers develop
AlphaFold for predicting protein structures,
laying the foundation for generative Al
applications in medical research, drug
development and chemistry.

OpenAl releases GPT (Generative
Pre-trained Transformer). Trained on about
40 gigabytes of data and consisting of 117
m on parameters, GPT paves the way for
subsequent LLMs in content generation,
chatbots and language translation.

SYNTACTIC
STRU

URES

2023
Getty Images and a group of artists separately sue several companies
that implemented Stable Diffusion for copyright infringement.

1957

Linguist Noam Chomsky publishes Syntactic
Structures, which describes grammaticai
rules for parsing and generating natural
language sentences.

1968

Computer science professor Terry Winograd
creates SHRDLU, the first multimodal Al
that can manipulate and reason out a world
of blocks according to instructions from a
user.

1985

Computer scientist and philosopher
Judea Pearl introduces Bayesian networks
causal analysis, which provides sta tical
techniques for representing uncertainty
that leads to methods for generating
content in a specific style, tone or length.

1989

Yann LeCun, Yoshua Bengio and Patrick
Haffner demonstrate how convolutional
neural networks (CNNs) can be used to

recognize images.

2006

Data scientist Fei-Fei Li sets up the
ImageNet database, which provides the
foundation for visual object recognition.

2012

Alex Krizhevsky designs the AlexNet CNN
architecture, pioneering a new way of
automatically training neural networks that
take advantage of recent GPU advances.

2014

Research scientist lan Goodfellow develops
generative adversarial networks (GANs),
which pit two neural networks against each
other to generate increasingly realistic
content.

Diederik Kingma and Max Welling introduce
variational autoencoders to generate
images, videos and text.

2017

Google researchers develop the concept
of transformers in the seminal paper
“Attention is all you need,” inspiring
subsequent research into tools that could
automatically parse unlabeled text into
large language models (LLMs).

2021

OpenAl introduces DallkE, which can
generate images from text prompts.

The name is a combination of WALL-E. the
name of a fictional robot, and the artist
Salvador Dali.

2022

Researchers from Runway Research,
Stability Al and CompVis LMU release Stable
Diffusion as open source code that can
automatically generate image content from
a text prompt.

OpenAl releases ChatGPT in November to
provide a chat-based interface to its GPT 3.5
LLM. It attracts over 100 million users within
two months, representing the fastest ever
consumer adoption of a service.

Microsoft integrates a version of ChatGPT into its Bing search engine. Google
quickly follows with plans to release the Bard chat service based on its Lamda engine.
And the controversy over detecting Al-generated content heats up.
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Felhasznalasi teruletek (a jog teruleten)

Chatbot (RAG-alapu)

Szerzodeésiras

Kivonatolas

Anomaliafelderités (pl. csalas, megtévesztés stb.)
Szerzodesvizsgalat

Ervelésbanyaszat

Prediktiv elemzés (pl. birosagi itéletek, biroi viselkedés stb.)
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Atvilagitas



Elonyok

Potolja a hianyzo human kapacitasokat
Koltségcsokkentes

Hatékonysagnovelés

Felhasznaloi élmeény javul

Rutin munkat elvégzi a robot

vV vV v. v v Y

Lehetoség cegeknek a vertikalis és horizontalis terjeszkedésre




Gatlo tenyezok

» Megbizhatosag kérdéses:

» Torzitas

» Megmagyarazhatosag

» Adatbiztonsag
Félelem a munkahely elvesztésétol
Szakértelem hianya
Beruhazasigény
Komplex bevezetés
Tul komplex adatallomany
Idegenkedés a monopolhelyzet elvesztése okan
Bizalom hianya, félelem
A kockazatok megértése

vV v vV v vV vV vV VY

Nehézség az adatok megértése és kezelés képessége terén

v

Az uzleti probléma megfogalmazasa

orras: IBM Global Al Adoption Index 2022, Generative Al deployment: Strategies for smooth scaling, MIT TR 2023




A technologia
elfogadottsaga

A

» id

A technologia A talzott Kijézanodasi Megvilagosodasi A termelékenység
megjelenik elvarasok csucsa fazis emelkedd fennsikja

Forras: Gartner
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Generative Al: Market share of leading vendors 2023
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Megterulésszamitas




Megterulésszamitas

» ,Bevételek”
» |démegtakaritas
» Kevesebb hiba
» Hatékonysagnovelés
» Pontossag
» ,Kiadasok”
Beruhazas
uzemeltetési koltség
Fejlesztés

vV v vy

Licencdij
» Képzés

» Immaterialis értékek
» Ugyfélelégedettség
» Dolgozdi moral

» Branding




Egy biro munkaidejének atlagos megoszlasa

Foé6 Foé
| e remanion| & | o | 200
Feladatok munkaid | alabontas tovabbi | keresésre |elemzésre ségre
é a részletes alabontas | forditott | forditott forditott
szazaléka- feladatok- a teljes idd ido ido
ban ra
Targyalasok elokészitése
Peranyagok elemzése
elemzési szempontrendszer kialakitdsa és e szerinti entitasok keresése 550, 30% 4%
Osszefuggések feltarasa (keresés) 45% 4%
peranyagok megismerése, Osszefliggések elemzése 25% 3%
Konkrét tigyh6z hasonld fellebbviteli bir6sagi hatarozatok, gyakorlatok attekintd
ligyek keresése 2509, 15% 40%| 2%
ugyek elemzése 60% 0% 2%
Szakért6i vélemények elemzése
szakértdi anyagok keresése 20% 30% 2%
Osszehasonlitd elemzések ° 70% 4%
A konkrét eset szempontjabo6l relevans jogszabalyok keresése
keresési id6 10% 20% 0,5%
mérlegelés 80% 2%
Targyalasok lefolytatasa 30% 30%
Ertekezletek 5% 5%
Szakmai forumokon valo részvétel 5% 5%
Dokumentaciok elkészitése, ellen6rzése
Dokumentaland6 tények, entitdsok 6sszedllitasa 250, 20% 5%
Dokumentacio eclkészitése 70% 18%
Dokumentacio ellenGrzése 10% 3%
Statisztikak készitése
Informacidok keresése 50, 40% 2%
Informaciok kiértékelése 40% 2%
Statisztikak, kimutatasok O6sszeallitasa 20% 1%
IAnonimizzilés ellenérzése
Anonimizaland6 entitasok keresése 5% 50% 3%
Anonimizalas elvégzése, ellenbrzése 50% 3%
|(")sszesen 100% 21,25% 33,19% 43,50%




A teljes biroi kar idoraforditasanak koltséganalizise

jelenleg, manualis szemantikus
kereseéssel keresorendszerrel

keresésre forditott idO0 munkaido %-ban 21% 2,1%
birok létszama (10) 2 936
havi atlag bruttd ber/biro (Ft) 350 000
birok bruttd éves 0sszes személyi koltsege (Ft) 12 331 200 000
eves keresésre forditott 0sszes koltség (Ft) 2 620 380 000 262 038 000
megtakaritas (Ft) 2 358 342 000
megtakaritds bird1 munka tekintetében (emberevben) 562
hatékonysagnovekedés mértéke 19,13%

Forras: Vadasz Pal: Case study for measuring the feasibility of a semantic search system, Hadmérnok, 2012




Brutto koltségekkel szamitott megtériilés afa-visszaigénylés nelkiil

Meghatdarozasok Erték Meértékegység Ardany
Birdk 0sszlétszdma 2 936 6
Sziikséges tuddsmenedzseri 1€tszam 125 6]
Tuddsmenedzser havi bére 150 000 Ft/év
Tudasmenedzser bruttd kiegészitd bére 225000 000  [Ft/év
A tudasmenedzsment okan keletkezett megtakaritas|| 2 358 342 000 Ft/év
Eszk6z0k (infrastruktara) koltségei 292 100 000 Ft
Szolgaltatasi koltségek 374 282 500  |Ft
Beruhazasi 6sszkoltség 666 382 500 Ft
Koltségek és megtakaritasbol szarmazo virtualis 1 év 2 év 3 év 4 év 5 év
Biroi munka racionalizalasabol szarmazo megtak 02358342000 | 2358342000 | 2358342000 |2 358 342 000
Tudasmenedzserek bére -225 000 000 -225000000] -225000000f -225000000{ -225000 000
Egyéb adminisztracios koltségek -90 000 000 -90 000 000 -90 000 000 -90 000 000 -90 000 000
Szoftverkovetes 0 0 33 020 000 33020 000 33 020 000
Uzemeltetés, timogatas 0 0 -60 960 000 -60 960 000| -60 960 000
Beruhazas koltsége -663 040 000 -3 342 500
Amortizacio -222 127 500 -222 127 500 -222 127 500
Bevezetd marketingkoltség -37 500 000 -31 250 000
Osszes koltség -978 040 000| -577970000| -596317 500 -565067 500 -342 940 000

Megtériilés 1év 2év 3év 4 év 5 év

Kumulalt koltségek -978 040 000 -1 556 010 000| -2 152 327 500| -2 717 395 000{-3 060 335 000
Eves eredmény ) -978 040 000| 1780372000 1762024500 1793274500] 2015402000
Kumulalt pénzaram (CF) ) -978 040 000f 802 332 000| 2564 356500] 4357631000( 6373033000
ROI -100% 52% 119% 160% 208%
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Esettanulmanyok




Szerzodesvizsgalat (legal contract
review)

» Feladat: jogi problémak megtalalasa
» Reészvevok:
» Vezetd jogaszok (senior lawyers): benchmark (ground truth data)
» Ifju jogaszok (junior lawyers)
» Alvallalkozok (legal process outsourcers)
» LLM-ek (GPT, Claude, Palm2 Text Bison modellek)

» Modszer: promt engineering persona hasznalataval

Forras: Martin Lauren et al.: Better Call GPT, Comparing Large Language
Lawyers, doi.org/10.48550/arXiv.2401.16212




A jogi probléma meghatarozasanak hatekonysaga F-mértek
szerint

Szerepld Pontossag Fedés F-mérték Veszteség

alvallalkozo 0,933 0,823 0,874 0,126

GPT 4-1106 0,835 0,910 0,860 0,140
ifju jogasz 0,876 0,845 0,860 0,140
GPT 4-32k 0,958 0,723 0,820 0,180
Claude 2,0 0,743 0,907 0,817 0,183
Claude 2,1 0,723 0,917 0,708 0,292

Palm2-text-bison 0,617 0,831 0,708 0,292

GPT 3,5 0,531 0,864 0,657



A jogi probléma megtalalasanak hatekonysaga F-mértek
szerint

Szerepld Pontossag Fedés F-mérték Veszteség

alvallalkozo 0,933 0,823 0,874 0,126
GPT 4-1106 0,835 0,910 0,860 0,140
ifju jogasz 0,876 0,845 0,860 0,140
GPT 4-32k 0,958 0,723 0,820 0,180
Claude 2,0 0,743 0,907 0,817 0,183
Claude 2,1 0,723 0,917 0,708 0,292
Palm2-text-bison 0,617 0,831 0,708 0,292

GPT 3,5 0,531 0,864 0,657 0,343




Sorrend eltoltott ido szerint

Szereplé Atlag id6 dokumentum [perc]
alvallalkozo 201,00
ifju jogasz 56,17
vezet( jogasz 43,46
GPT 4-1106 4,70
GPT 4-32k 2,11
Claude 2,1 2,05
Claude 2,0 1,63
GPT 3,5 1,44

Palm2-text-bison 0,73




Sorrend koltseég szerint

Atlag kéltség dokumentum

Szerepld [USD]
vezet( jogasz 75,92
ifju jogasz 74,26
alvallalkozo 36,85
GPT 4-1106 0,25
GPT 4-32k 1,24
GPT 3,5 0,05
Claude 2,1 0,02
Claude 2,0 0,02

Palm2-text-bison 0,03




Birosagi hatarozatok cimkezése

» Feladat: multilabel klasszifikacio

» Részvevok:
» Vezeto szerkeszto
» Tapasztaltan szerkeszto
» MI-robot
» Modszer: 3 oras kézzel torténd cimkézes

Forras: Csanyi Gergely et al.: Birosagi hatarozatok automatikus mondatszegmentalasanak
hatékonysagmérése, XX. Magyar Szamitogépes Nyelvészeti Konferencia 2024, Szeged




A cimkék: ugytargyak és ugytipusok
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A teljesitmeny az ido és a pontszam
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Trendek |I.

GenAl fontossaga rohamosan no

ALSP-k (automated legal service provider) terjedése varhato
ErGs arverseny

Gyors alkalmazkodas sziikséges lesz

Kiizdelem a szakemberekert

Elfogy a tanitoadat

Egyre tobb szintetikus adatot fognak felhasznalni

vV Vv v v v v .Y

Kisebb, gyorsabban tanithato modellek jonnek (kis nyelvek)

Forras: WK Future Ready Lawyer Surwey report 2023,
Goldman Sachs: The Potentially Large Effects of Artificial Intelligence on Economic Growth, 2023




Trendek II.

A GenAl alkalmazasokhoz a hozzaféeres demokratizalodik

Tovabbi jogszabalyi korlatozas varhato

Adatmérgezeés és mas biztonsagi események kockazata no

A technologiai szolgaltatoi piac fragmentalt, konszolidacio varhato
Vevok one-stop-shop szallitora vagynak

Multimodalis MI robban

Open source modellek robbannak

GenAl forradalmasitja az egyénre szabott tanulast

vV V. vV v v v v v Vv

A GenAl hatasa iparag szerint valtozo

Forras: CBInsights 2023, QuantumBlack Al by McKinsey: The state of Al in 2023:Generative Al”s breakout year




Trendek llI.

A GenAl a rutin munkat veszi at

Uj allasokat general, de kannibalizal is

Egyelore a szaldo enyhén negativ, de az elorejelzések szerint n6
A jovo a kiborgoke

Atképzés elkeriilhetetlen

Al-szakemberhiany meg sokaig

vV v v v v v Y

Tudasmenedzsment (KM) teriileten a legerosebb

Forras: Thomson Reuters: The Future of Professionals, How Al is the Catalyst for Transforming Every Aspect of
Work
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Legal occupations |G -
Life, physical, and social science occupations || EGNGEEGE <
Office and administrative support occupations || GGG -
Computer and mathematical occupations || GIGNGNGEGEEE 5>
Healthcare practitioners and technical occupations || I GEGEGEGEG 50
Architecture and engineering occupations | INGGEGEEG 25
Business and financial operations occupations [ EGTGTczNGINIH <7+
Arts, design, entertainment, sports, and media occupations [ G <
Management occupations || G s
Educational instruction and library occupations || NG 33*
Food preparation and serving related occupations [ NG 2%
Sales and related occupations [ NG 23%
Healthcare support occupations |G 2
Personal care and service occupations [N 19
Farming, fishing, and forestry occupations || NN 2%
Community and social service occupations [ 3%

Building and grounds cleaning and maintenance occupations . ™=
Production occupations [Jij 7
Installation, maintenance, and repair occupations JJjj 5%
Protective service occupations [Jj 4%
Construction and extraction occupations | 2%
Transportation and material moving occupations l 2%

GenAl altal varhato kiva
aranya ipari szegmense

Forras: The Register 2023




Exhibit 4: Two-Thirds of Current Occupations Could be Partially Automated by Al

Percent Share of Occupational Workload Exposed to Automation by Al Percent
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80 - - 8D
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Source: Goldman Sachs Global Investment Research
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10-48%: Al Complement » 50%+: Likely Replacement
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Exhibit 8: Replacement in Legal and Administrative Fields, Little Effect in Manual and Outdoor Jobs, a
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A deepfake-ek kimutathatatlansaga no




A hazai helyzet




Kis orszag, kis kinyel, kis piac

Marginalis piac

Kis nyely, kevés tanitoadat

Kis nyelvek esetében késes és kevésbe intenziv hatas
Extrém konzervativ megkozelités jelentos kivetelekkel
WK és néhany ligyvédi iroda fejleszt

Képzés es evangelizacio sziikseges

A generaciovaltas lendiiletet ad

Gazdasagi uigyek kikeriilhetnek az orszagbol

vV V. vV v v v v v Vv

A kis irodak szamara inkabb a felh6 alapu megoldas lehetséges




Osszefoglalas

A GenAl lényegesen tobbre képes, mint az elodei

A fejlodés és a piaci elfogadottsag még nem érte el a csucsot
A gyartoi kapacitasok koncentralodnak

A technologia még nem tud human teljesitmeényt nyujtani

De sokkal gyorsabb az embernél

vV vV v. v v Y

A GenAl terhoditasa a jogi teriileten eros arversenyt indukal




...nem kell felnetek.




